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引言

飞机机械系统是飞行安全与效率的关键因素，尤其

在航空航天领域，其可靠性与稳定性对整个飞行过程起

着至关重要的作用。飞机机械系统包括发动机、液压系

统、燃油系统、起落架等关键组件，它们共同确保了飞

机的正常运行，提供动力，保证飞行控制，并在必要时

确保安全降落。在飞机设计和制造中，机械系统的性能

直接影响飞行效率、安全性以及维护成本。对于航空公

司而言，机械系统的高效运行可以降低运营成本，减少

因故障导致的飞机延误或取消。对于军用航空，机械系

统的可靠性更关乎国家安全和军事行动的顺利进行。因

此，对飞机机械系统的深入理解和有效维护至关重要。

一、故障预测技术概述

（一）基于数据驱动的预测方法

基于数据驱动的预测方法是近年来在故障预测领域

中发展迅速的一种技术。这种方法依赖于大量的历史数

据和先进的数据分析工具，如机器学习和人工智能算法，

以识别故障模式并预测设备的健康状态。通过监控和学

习设备的运行数据，如传感器读数、维护记录和故障报

告，可以训练模型来预测潜在的故障。这些模型包括但

不限于决策树、随机森林、支持向量机和神经网络。通

过时间序列分析，可以检测出设备状态的异常变化，从

而提前预警可能的故障。在大数据分析和高级算法的支

持下，数据驱动的方法能够提高预测的精度，减少误报

和漏报，实现更精确的预防性维护。

（二）基于模型的预测方法

基于模型的预测方法依赖于对机械设备的物理特性

和行为的深入理解。它涉及构建数学模型来模拟设备的

工作原理和行为，然后通过比较模型预测与实际运行数

据的差异，识别潜在故障的迹象。例如，物理模型可以

描述机械部件的热力学行为，材料疲劳，以及应力和应

变等参数。在飞机机械系统中，这可能包括气动弹性力

学、流体动力学或热力学模型。通过监控模型与实际运行

状态的偏差，可以预测设备性能的退化，进而预测故障。

（三）混合预测方法

混合预测方法结合了数据驱动和模型预测的优势，

它将理论模型与实际运行数据相结合，以提高预测的准

确性和可靠性。这种方法首先建立基于物理的模型，然

后用历史数据来校准和验证模型，使得模型能够更准确

地反映出设备的实际运行状况。混合预测方法特别适用

于复杂系统，如飞机的机械系统，因为这些系统通常由

多个子系统组成，每个子系统可能需要不同的预测技术。

通过集成学习，这种混合方法能够综合运用统计分析、

机器学习和物理模型，以识别潜在的故障模式，从而提

供更全面、更准确的故障预测，降低意外停机的风险，

并最大化设备的正常运行时间。

二、健康管理系统框架

（一）系统架构与组成

健 康 管 理 系 统（PHM，Prognostics and Health 

Management）是飞机机械系统故障预测与健康管理的核

心，它涵盖了从数据采集到决策制定的全过程。系统通
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摘　要：飞机机械系统故障预测与健康管理技术是航空工业中一个至关重要的研究领域，它关系到飞行安全、正常

运行及飞机维护成本的降低。随着航空科技的发展，通过实时监测、数据分析和预测算法的应用，该领域已取得了

显著的进步。在航空工业中，故障预测技术被广泛应用以预见并预防可能导致飞机停飞的机械问题。这些技术包括

使用传感器收集的实时数据，通过高级数据分析预测潜在故障，例如，监测发动机的温度、压力和振动等关键性能

指标。机器学习和人工智能算法在处理大量数据中发挥了关键作用，能够捕捉到微妙的性能变化，提前识别潜在的

故障模式。本文旨在深入探讨飞机机械系统的故障预测方法和健康管理系统，旨在提高飞行安全，减少非计划停机

时间和维修成本。
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常由以下几个主要部分组成：数据采集模块、数据处理

模块、特征提取和故障预测模块。数据采集模块负责从

飞机的各种传感器中实时获取机械系统的运行数据，这

些数据包括但不限于温度、压力、振动、噪音等参数。

数据处理模块对采集到的原始数据进行预处理，如滤波、

平滑噪声，以提取出关键的故障特征。而故障预测模块

则运用各种数据分析和机器学习算法，如监督和无监督

学习，来预测可能的故障模式，从而实现早期预警。

（二）数据采集与处理技术

数据采集是健康管理的基石，它通常涉及安装在飞

机关键部位的传感器，如加速度计、温度传感器、压力传

感器等，用于实时监测飞机机械系统的运行状态。这些传

感器持续不断地将数据发送到中央处理单元，数据包括实

时性能参数、振动频率、温度变化等。数据处理阶段涉及

数据清洗，去除异常值，处理缺失值，并进行数据转换，

以提取出对故障敏感的特征。这些预处理步骤至关重要，

因为它们有助于减少噪声，提高后续分析的准确性。

（三）健康状态评估算法

健康状态评估算法是 PHM 的关键环节，它们可以

是基于统计学的模型，如预测性维护模型，也可以是基

于规则的系统，如阈值和阈值的设定。常见的算法包括

时间序列分析、谱分析、主成分分析（PCA）、特征选

择和机器学习方法，如支持向量机（SVM）、随机森林

（Random Forest）和神经网络。这些算法通过学习和分析

从飞机系统收集的数据，识别出故障的先兆，如异常的

振动模式、温度变化或性能下降。通过这些算法，PHM

系统可以预测未来可能出现的故障，从而在故障发生前

采取预防措施，提高飞机的可用性和可靠性，减少意外

停机时间和维修成本。

三、故障诊断技术

（一）故障模式与影响分析

故障模式与影响分析（FMEA）作为一项全面而有

条不紊的策略，旨在详尽地探究可能发生的故障场景，

评估各种潜在故障对飞机机械系统性能及安全的潜在负

面影响，并据此规划对应的缓解策略。在飞机机械系统

中，FMEA 细致入微地剖析了故障发生的多维度诱因，

包括材料的耐久性、设计的适航性以及人为操作的正确

性等关键环节。通过深入分析材料疲劳的动态过程，工

程师能预判材料性能退化对系统稳定性的影响，同时关

注设计缺陷如何潜移默化地埋下安全隐患。此外，FMEA

强调了操作失误对系统故障的催化作用，提醒工程师在

人为因素导致的问题，如不合规的操作和维护程序，可

能触发的连锁故障。通过这一全面的分析过程，专业人士

可预先估计每一种故障模式的几率与后果严重度，为预防

性维护策略提供依据。因此，定制的预防措施能够被有效

实施，减少了突发停机事件，优化了维护计划，并显著降

低了维修成本，以确保飞机机械系统的高效、安全运行。

（二）振动信号分析方法

振动信号分析是飞机机械系统故障诊断中的一种重

要技术。通过对飞机系统，如发动机、传动装置或翼面

等，进行振动监测，工程师可以捕捉到设备异常的早期

迹象。振动分析包括频谱分析、时域分析和模态分析，

通过这些技术，可以检测到如不平衡、不对中、松动、

共振等故障特征，这些特征通常会体现在设备振动的频

率、振幅和相位变化上。这些数据的分析对于及时识别

和修复问题至关重要。

（三）神经网络与深度学习在故障诊断中的应用

神经网络和深度学习技术近年来在飞机机械系统的

故障诊断中发挥了关键作用。通过训练神经网络模型学

习正常与故障状态下的数据，可以构建出强大的分类器，

识别出设备的健康状态。深度学习模型，如卷积神经网

络（CNN）和循环神经网络（RNN），能从历史传感器数

据中学习到故障的特征，并预测未来可能出现的故障模

式。这种方法可以实时监控飞机系统，当模型检测到异

常数据时，会触发警报，通知维护团队进行检查。通过

持续学习和调整，模型能够不断提高其预测准确性，进

一步提升故障检测和诊断的精确性。

四、预测与健康管理应用案例

（一）航空发动机健康管理

航空发动机健康管理（PHM）是一项集成了尖端科

技的综合性解决方案，旨在确保航空发动机的高效、安

全运行。其核心在于通过实时监控和数据分析来捕捉发

动机的异常状况，以实施精确的预防性维护。这一过程

涉及多个关键步骤，首先，通过安装在发动机各部位的

传感器，如加速度计用于检测振动，热电偶用于测量温

度，压力传感器则跟踪压力变化。这些传感器持续不断

地捕捉发动机在飞行过程中的实时状态数据。

收集到的大量数据随后通过无线传输技术，如 5G 或

卫星通信，实时传输回地面控制中心。在那里，数据被

整合并输入到复杂的机器学习算法中，如支持向量机、

决策树或神经网络模型，依据模型的训练和设计，以识

别出与正常运行状态的微小但关键的差异。通过训练和

优化这些算法，可以提高对异常模式的识别能力，例如

振动频率的微小变化可能预示着不平衡或机械磨损，而
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异常的温度变化可能指向潜在的热效率问题。这种高级

分析技术的运用，使得预测和诊断故障的能力大大增强，

有助于在故障实际发生前就定位和解决潜在问题。

预测性维护策略的益处在于其显著降低了非计划停

机事件，这些事件不仅影响飞行计划，还可能导致严重

的安全风险。通过 PHM，维护成本得以有效控制，因为

维护工作可以更准确地计划和执行，避免了因紧急停机

维修导致的高额费用。同时，由于能提前预测和预防发

动机故障，整体飞行安全得到显著提升，为飞行人员提

供了更安心的飞行环境。

（二）起落架系统预测与维护

起落架系统作为飞机安全降落和起飞的关键，其预

测性维护同样至关重要。通过对起落架的磨损、润滑、

液压和电气系统的实时监测，可以提前发现并预防潜在

的故障。例如，利用状态监测技术分析磨损数据，结合

温度、压力和位移传感器，可以预测起落架组件的疲劳

状况，及时进行更换或维修。这种精细化的管理策略可

以避免突发故障，减少飞机的意外停机时间，同时保证

飞行人员的安全。

（三）燃油系统健康管理策略

燃油系统的健康管理主要关注油泵、油箱和管道的

健康状态。通过集成传感器数据，分析燃油流动、油压

和油温，可以预测和防止燃油泄漏、阻塞或其他可能导

致发动机性能下降的问题。例如，异常的燃油流动模式

可能预示着潜在的阻塞或泄漏，而异常的油压和温度变

化可能表明燃油泵或燃油管道的问题。这种预测性维护

可以提前发现并解决这些问题，确保燃油系统的可靠性

和飞行安全，同时降低运营成本，避免因燃油系统故障

导致的飞行中止。

五、面临的挑战与解决方案

（一）数据质量与可靠性问题

在飞机机械系统故障预测与健康管理技术的研究中，

数据质量与可靠性问题是一个至关重要的环节。数据是

预测模型的基础，低质量或不准确的数据可能导致预测

结果的失准，甚至产生误导性的故障预测。噪声数据、

缺失值和异常值的普遍存在，使得模型训练和预测效能

受到影响。为提高数据质量，需要实施严格的数据预处

理步骤，包括数据清洗、缺失值处理和异常值检测。确

保数据的可靠性和一致性，如采用多源数据验证、实施

严格的数据采集标准以及实时的数据质量监控，也是提

升数据质量的关键。

（二）复杂系统建模难度

飞机机械系统的故障预测往往涉及到多变量、非线

性以及动态的系统行为。复杂系统的建模工作需要考虑

众多的交互变量和潜在的故障模式，这对研究者提出了

高阶的数学建模挑战。研究人员需要发展更加先进的算

法和方法，如深度学习和多变量统计分析，来捕捉这些

复杂关系。物理机理的融入也是解决复杂系统建模问题

的有效手段，它能够提供对系统行为的直观理解，进一

步提升故障预测的准确性和可信度。

（三）实时性与准确性平衡

在飞机机械系统的故障预测中，实时性与准确性之

间往往存在天然的矛盾。实时监测和快速响应是保障飞

行安全的必要条件，但这也可能以牺牲准确性为代价。

因此，需要寻找在保持实时反馈与预测精度之间的最佳

平衡点。例如，通过使用边缘计算和云计算的协同方案，

可以在确保快速响应的利用云端的计算资源提高预测的

精确性。优化的算法选择和调整也至关重要，如使用轻

量级的机器学习模型，能够在减少计算需求的维持较高

的预测准确率。

结论

通过对大量飞机运行和维护数据的深度分析，能够

实现更精准的故障预测，提前识别可能的机械故障，从

而减少非计划的停机时间和维护成本。通过回顾上述的

预测技术，包括基于数据驱动的预测方法，如时间序列

分析和机器学习算法，以及基于模型的预测方法，如故

障模式和效应分析（FMEA）和物理效应模型，研究揭

示了这些技术在飞机机械系统健康管理中的应用价值。

混合预测方法，结合了数据和模型两者的优点，能够在

复杂系统中提供更全面的故障预警。

参考文献

[1]王继凯.基于飞机机械故障检查液压系统常见故

障研究[J].中文科技期刊数据库（全文版）工程技术，

2023（2）：4.

[2]巫梦.飞机航空机械维修检查存在的问题分析[J].

中国科技期刊数据库 工业A，2023.

[3]赵达明.基于专家系统的飞机机械智能故障诊断

研究[J].科技创新导报，2022，19（14）：3.

[4]赵东标，申珂楠，赵世超，等.飞机起落架液压

收放系统的故障程度诊断[J].机械制造与自动化，2022

（051-001）.

[5]李朝永，卢浩伟，曾严.探析飞机液压系统的

常见故障与维护策略[J].机械工业标准化与质量，2023

（11）：43-46.


